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Introduccion.

Este trabajo consistio en la aplicacion de |la metodologia de redes
neuronales en la prediccion de que un hogar pertenezca a la clase media.
Para ello se tomo la encuesta nacional de ingresos y gastos de los hogares
necha en 2016 por el Instituto Nacional de Estadistica, Geografia e
nformatica (INEGI).

Caso de estudio.

La encuesta nacional de ingresos y gastos de los hogares (ENIGH) es un
instrumento desarrollado por el INEGI. Dicha encuesta tiene una periodicidad
de 2 anos y sirve para brindar un panorama de los ingresos la distribucion en
los hogares mexicanos.

La encuesta realizada en el ano 2016, consta de una muestra de tamano
N=70311 viviendas distribuidas en las 32 entidades federativas.

Para |la definicion de |la clase media se utilizara la que nos brinda la OCDE:
“La clase media son aquellas personas que reciben ingresos de entre 75% vy

200% del ingreso nacional mediano” [1].

Variables de interés.

Se opto por escoger aquellas variables que proporcionan mayor informacion
sobre un hogar y las personas que lo habitan asi como la variable de ingreso
del hogar. Teniendo un total de 17 variables las cuales son:

Tamano de localidad, estrato socioeconomico, clase de hogar, sexo del jefe,
edad del jefe, numero de integrantes del hogar, numero de integrantes del
hogar hombres, numero de integrantes del hogar mujeres, mayores de 12
anos, menores, integrantes de 12 a 64 anos, y 65 y mas, ocupados,
perceptores de ingreso, perceptores de ingreso ocupados, educacion formal.
Estos datos fueron utilizados sin modificaciones salvo en el caso de la

educacion, donde se reorganizaron los posibles valores de esta variable

categorica y en el caso de ingreso se utilizaron los datos numeéricos para

convertirla en una variable dummy donde el caso de éexito es pertenecer al

menos a la clase media.

Analisis de los datos con redes neuronales

Para el analisis de los datos nos apoyaremos del software SPSS y se
utilizara el procedimiento de perceptron multicapa (MLP) utilizando los
parametros predefinidos por el software [2].

La estructura del procedimiento MLP esta compuesta por:

_a capa de entrada, la cual contiene a los predictores.

_as capas ocultas que contienen los nodos no observables

La capa de salida, la cual contiene las respuestas [3].

Resultados
Podemos observar en el resumen del procedimiento de los casos, que la
muestra se dividié en 3 sub muestras: la de entrenamiento, la de prueba y la

de reserva. Resumen del procesamiento de los casos

[ Forcentaje
Muestra Entrenamiento 42076 59 8%
Frueba 21146 20.1%

Reserva 70249 10.1%

Validos F0211 100.0%
Excluidos 0

Total 0311

Resumen del modelo

Entrenamiento Error de entropia cruzada 21659 053

Paorcentaje de pronosticos 20 6%

Incorrectos
Regla de parada utilizada 1 pasos consecutivos
s5in disminucian del
SIrar
00:00:10.545
10827.691

Porcentaje de pronosticos 25 3%

Tiempo de entrenamiento

Frueba Error de entropia cruzada

incorrectos

Reserva Porcentaje de pronosticos 26.9%

incorrectos

Variable dependiente: Ingreso corriente binario

a. Los calculos del error se basan en la muestra de prueba.

Del resumen del modelo podemos destacar que el porcentaje de pronosticos

Incorrectos es del 26.9%.

Clasificacion

Muestra Cbservado Fronosticado

Forcentaje

correcto

Entrenamiento

;

Forcentaje global
Frueba 0

;

Forcentaje global
0

.-I

Forcentaje global

Variable dependiente: Ingreso corriente binario

Por ultimo nos da un resumen de la clasificacion obtenida a partir de nuestro
modelo MLP, donde 1 significa que ese hogar pertenece al menos a la clase
media bajo la definicion de la OCDE. Cabe resaltar que los porcentajes
globales de las particiones de la muestra rondan alrededor del 74% por lo
cual podemos decir que nuestro modelo es un modelo suficientemente

satisfactorio.

Conclusion

Despues de analizar el modelo arrojado podemos concluir que la seleccion
de nuestras variables fue acertada ya que arroja porcentaje de prondsticos
correctos suficientemente alto.

Este tipo de modelos son importantes para estudiar los movimientos de la
economia de los hogares y adquieren una mayor dimension en tiempos
como los actuales donde los cambios en la sociedad son tan extremos.

Dandonos una herramienta para poder comparar el estado de la economia

familiar a traves del tiempo.
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