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Presentamos un conjunto de ejemplos interesantes para comprender las lim-
itaciones de los métodos de detección de multicolinealidad en la regresión lineal
múltiple y modelos lineales generalizados. En nuestros ejemplos, cada par de
variables están altamente correlacionadas; no obstante, todas ellas deben in-
cluirse en el modelo de regresión lineal, llegando a la conclusión de que la mul-
ticolinealidad por si misma no es necesariamente perjudicial en la estimación de
los parámetros del modelo. Sorprendentemente, este problema se ha discutido
en pocos trabajos; en cambio, la mayor parte de la literatura se dedica a la
detección de la multicolinealidad y sus posibles soluciones, como eliminar un
subconjunto de las variables altamente correlacionadas, opción que no es viable
en los ejemplos presentados.

Para la construcción de nuestros ejemplos, utilizaremos la intuición detrás
de la representación vectorial de las variables aleatorias y la correlación como
el coseno de su ángulo, luego formalizamos nuestros resultados de manera alge-
braica. Finalmente, presentamos simulaciones donde los valores de R2 y R2

adj

están cerca de uno cuando todas las variables altamente correlacionadas están
presentes en nuestro modelo, mientras que estas estadísticas están cerca de cero
cuando eliminamos una de ellas. Además, el valor p de la prueba F es cercano
a cero en el modelo con todas las variables, y el valor p se distribuye uniforme-
mente en el intervalo [0, 1] cuando eliminamos una de ellas, lo que indica que
la regresión es signi�cativa solo en un 100α de las simulaciones, donde α es el
nivel de signi�cancia de la prueba F . Proporcionamos las funciones escritas en
el software estadístico R para replicar nuestros resultados. Este trabajo muestra
que necesitamos más herramientas que nos ayuden a distinguir entre multicol-
inealidad perjudicial e inofensiva en modelos lineales generalizados.
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